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Figure 3. A system for word predictor construction.
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Viterbis algoritm

Anta att vi vet sannolikheten P(z,y) for att ordklassen z ska foljas av ordklassen y i en mening.
Vi har ocksd tv4 speciella ordklasser start for meningsborjan och slut f6r meningsslut. P(start, z)
ar da sannolikheten [6r att en mening inleds med ordklassen z och P(y, slut) &r sannolikheten f6r
att en mening avslutas med ordklassen y.

Anta ocks3 att vi har ett lexikon som talar om vilka ordklasser varje ord kan ha. Exempelvis
sager lexikonet att boken bara kan vara substantiv men att gula bdde kan vara adjektiv och
substantiv. .

Den troligaste ordklasstaggningen av en mening ér den taggning som maximerar produkten av
dom ingéende sannolikheterna.

Indata bestar av en mening med n ord. Det finns m_stycken ordklasstaggar (inklusive start
och slut).

Viterbis algoritm l6ser detta problem i linjér tid i antalet ord n med hjilp av algoritmkonstruk-
tionsmetoden dynamisk programmering.

Lat M[i, j] vara losningen (maximala produktsannolikheten) for delproblemet att tagga me-
ningen fram till ord i s8 att ord i far taggen j. M[i, j] kan definieras rekursivt som

1 om i =0 och j = start,
0 om i = 0 och j # start,
0 ‘om 1 <1i<nochj¢ Lexikon(wli]),

B2 Mi~1,k]- Plk,j] annars.

N_\NT.T& =

Vilket k-viirde som ger maximum i rekursionen lagras i father[s, j] s4 att algoritmen ska kunna folja
den bista taggningen tillbaka fran slut till start. Den bésta taggningen lagras sedan i POS[1..n}.

Indata: P{1..m,1..m], w{l..n], Lezikon: ord -+ set of integer
for j + 1 to m do M[0,j] + 0
M0, start] + 1
fori« 1 ton+1do
if i <n then § + Lezikon(w[i]) else § « {slut}
for j «-1 tom do Mli,jl+ 0
foreach j € S do
for k + 1 to m do
tmp + Mli - 1,k| - Pk, 5]
if tmp > M3, j] then M{[i, j| « tmp; father[i, j] + k
¢ ¢ slut
for i <~ n downto 1 do
POSi] « c « father[i + 1,¢|
fori+ 1 tondo
write w(i}, POSI[i]

I virsta fallet kan varje ord ha m ordklasser. Dom tre nastlade forslingorna gir da n + 1, m
respektive m varv, vilket ger tidskomplexiteten O(nm?).



